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Ismerkedjiink a
CEU G ELCELL

Osszuk meg egymassal
a tapasztalatokat!

Gyakoroljunk néhany
valés szituaciot!

Elméleti alapok,
helyezzUk be
keretrendszerekbe!

Ez egy workshop,
legyunk interaktivak!

Gyakorlati példak a
kutato/oktatod életébdl
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Harom interakcios
mod az Mi-vel

Automation:
emberi utasitasok
alapjan specifikus
feladatok

Augmentation:
gondolkodasi
partner, iteralas

Agency: onallé
munkavégzés
beallitasa jovobeli
feladatokra
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Anthropic 4D
modell

.

Description —
Discernment
hurok — iterativ

Delegation
(stratégiai
kompetencia)

Description
(kommunikacios
kompetencia)

Kontextus,
Cél,
Forras,
Folyamat

Discernment
(értékeld
kompetencia)

J

Teljesitmény,
Valasz folyamat,
Kontextusbeli

illeszkedés

Diligence (etikai-
felelésségi
kompetencia)

Transzparencia,

Forrashasznalat,

Adatvédelem,
Sajat

) felelésségvéllalésJ

=i



Anthropic 4D
modell

Delegation
(stratégiai
kompetencia)

Mely feladatokhoz
hasznaljuk mi és a
hallgatok az MI-t?

Description
(kommunikacios
kompetencia)

Sajat Ml
kommunikacionk

fejlesztés — hallgatoi

hasznalati folyamat
fejlesztése

Discernment
(értékeld
kompetencia)

Diligence (etikai-
felelésségi
kompetencia)

T\

Kulondsen uj

tananyagok, feladatok
elballitasakor, plusz a
hallgatékkal vald

megismertetés

Szerzbiség kérdeése,
kurzuspolitikai kérdés —

szamit-e egyaltalan
csalasnak?



Nincs sziikség mindent ismerni és tudni! Es
nem is lehet ...

Breadth of Knowledge

Broad General Knowledge Broad General Knowledge Broad General Knowledge
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Tudésterilet Mit kell tudnia (felileti szint) Gyakorlati példa

Hogyan midkadik agy LLM? A token-predikcit alapelve, a El tudja magyardzni egy

hallucingcid oka, miart nem «tuds tudast | haligaténak, mesn talal ki’
az Al, hanam mintakat Bmétal néha az Al hevatkozasokat

Mi a kibinbadg az Al-tipusok Genaratlv Al wvs. prediktiv Al, chatbotvs., | Meg tudia [taInl, mikar
WOzt apgeansek hasznos chatbot s mikor
specidlis eszkiz

Promptolds alapjal Kontextus megadésa, szerapkioszids, Képes hatékony promptot
peldak hasznalata, iteracid imi kutatasl vagy oktatési
feladathaz

Az Al korlatal Hallucindcid, kontexiusablak, Meam bizk vakon az A
alfcgultségok valaszaban; tudja. hal
ellendrizzen

Breadth of Knowledge

Broad General Knowledge Broad General Knowledge Broad General Knowledge



Adatvédelam &5 GOPR

EU Al Act alapjal

Efogultsag &s maltEmyosssdsg

Broad General Knowledge

Folydirati Al-policyk attelintése (Matura
Elsevier, APA), Intézmanyl szabalyok

hMihyven adatoket szabad taltdiani Al-
rendszerbe, mi a8 keckazat

A kockazatalapd szabalyozas logikaja,
okiatésra vonatkozd réazek

Az Al-rendszerek torzitésal (nyeh
fildrajzi. nemi, etnikal)

Breadth of Knowledge

Broad General Knowledge

Gyakorlatl példa

'LIIJJE, milt kawvated az adoit

folydirat az Al-hasznalat
faltlinteidsdnd

MNerm talt fal szeméheas
intarjdatiratot karaskadalmi
Al-ba

Meag tudga (talni, hogy egy
okiatasi Al-eszkbz milyen
kockazat kategdriaba esik

Falismen, ha agy Al-eszkiz
angol myealwl vagy
valamilyan terlieti
kontextust prefaral

Broad General Knowledge



Tudésterillet

Ahtalanos LLM-ek Ismereta

ClEllzalt Al-kEtagqonak ez

Dijazas és hozzaférhetdsag

Broad General Knowledge

Mit kell tudnia (felillet] szint)

Claude, ChatGPT, Geminl, Perplaxity,
DeepSeak — melyik mire b, alapveatd
dnbadgeak

lwdga, hogy van Al Irodalomkutatasrs,
salESra, Wizualizackira — meg ha nam
E hiasznalja mindst
ag wo_ fizetds va. intézm i1
& kollseguyonatkoz dsok AHatasa

Ingye

ne
licancak;

Breadth of Knowledge

Broad General Knowledge

Gyakorlati példa

Képes walaszian| feladatnak
megfelald eazkiz

Ha kall, mag tudja talaini &
megfelald speciilis eszhizt

KepaE tapekaziabnl a
halligatixat a= l-'Il-"I'I'Il-'t:'fl
INyeineEa e

Broad General Knowledge



Tudésteriilet Mit kell tudnia (felileti szint) Gyakorlati példa

Al-hasznalat & Ebal'].'.:lza sa3 3 H.E'FE'E =P I||"'|. I & 8 IE.III urzusahoz A slllabuszban '-.'Ili.:.Il;Il:i'E-EIFI

surzesban met 8% E|I:lE|.:| mif nem, hogyan kell Karmimamn -::§|I_|:E| BF Al-
dokumeantalni glvarasokat

Al-kompabizilis (rezisziens) Erti, miért nem mik&dnek a
{utakasi madszerian lagyomanyos oktatas| es kutatas)
szkozok: mmer altfernativakat

Szdbell vizsgat, portfdlid,
reflexidt apit be a

Al-literacy tanltasa (& honzontaks Képes a haligatéknak megianitani
iudas atadssa) kritikurs hasznalatat

Breadth of Knowledge

Broad General Knowledge Broad General Knowledge Broad General Knowledge
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A fluid intelligencia olyan képességeket
jelent, amelyek az aj és ismeretlen
helyzetekben torténé
alkalmazkodashoz, a problémak
megoldasahoz szukségesek.

A kristalyos intelligencia azokat az
intellektualis képességeket foglalja
magaban, amelyek az élet soran
megszerzett tudas és tapasztalatokon
alapulnak.

(Raymond Cattell)
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Egyetemi kutatoi AR
képességeink
.




Ebmélyiiit olvasés &g
azintdzia

Midszartand jartasség

Stataztikalianalitikal

KEEZEdY

fvalitatlv elamzhl

azemlalat

Akadémial (réskészsdg

rormaskribka

Konkrét tevékenység

Széras nagysagrandd cikk
elolvasdsa, beszekaposoldsa,
kuiatdsl réa azonoslissa

Kutatas: IZIE'E-I‘QI'I. mintevaial,
adatgyljbési tachnikak
walaarinea

Alacsony -
Kizepes

SPE5, R, Python hasznalata,
eredrmémydrieimazés

Interjuk kédolésa, témak &3
méntak fellsmerése

Cikkek, fejezatek, absztrakiok
megirdsa angolimagyar
nyehven

Hivatkozdaok, adatforrésol
mancaeganak ertokelase

Alacsony

Mi térténik vele ¥

Az A stalakitia: a
sz(irést é3
tisazefoglalést &teeszi,
da a szintézis amberi
marad

Réazben megmarad: az
Al javasol-tervez, de a
médazerani dintéds
emiser felelfaedn

Az Al nagyrészt Abveszi
g kddirdst; az
értelmezéa &g validalas
gmberi marad

Az Al Atalakitja: az elsd
kddolast tvahati, de a
reflexivitas és
értelmezés embear
marad

Az Al gtvehetl a vaziat-
é& elsd-fogalmazvény-
keazitest, a gonaaclatl
tartalom &8 érvelés
ember marad

Fekerakeiidi: az Al-
hallucnsciok

korszakaban fontosabb )



Anthropic 4D
modell

Discernment
(értékeld
kompetencia)

Delegation
(stratégiai
kompetencia)

Description
(kommunikacios
kompetencia)

Szisztematikus

Maodszertani donteés: . . ellenérzeés, valodi
; Reprodukalhatosagi .
Mely folyamatrészek ellendrz6

delegalhatdéak COLE mechanizmusok,
taktikak

Diligence (etikai-
felelésségi
kompetencia)

Kutatasetikai,
publikaciés kerdések
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Szakcikknek a
feldolgozasa,
osszefoglalasa

Szakcikkek
gyljtése

Teljeskord
szakirodalmi
feldolgozas

' elvégzeése

Egyaltalan [~
nem etikus

Teljes cikk
megiratasa

Cikkfejezetek,
rovidebb részek
megiratasa

Kutatasi terv
megirasa

Kutatasi otlet
gydljtése

Kifejezetten
etikus

Primer
adatgyUjtés

Primer
adatelemzés

Primer
(szintetikus)
adatelballitas

Szintetikus
részeredmények
(kédolas)

Biralat
elkészitése

Biraloi valasz
elkészitése

Biralat alapjan
javitasi javaslat
készitése




Példa eszkizdk

Llkkak Keregass, SZUMESS Sremantxus keresas KUICSEZ0 nedkul Elicit, >emantic Scholar,
ralevans cikkek automatikes Laonsansus

azonoaitése Hogyan tudjuk

Citéclds haldzatok Vizualizacid: hogyan kapcsolkidnak ResearchRabbit, Connected b|ZtOS|_tam a feltaras
feltérképazése ossze B cikkek Papers. Litmaps teljessegét?

Ulkkek oeazefaglalasa, Médareranos, aredmeanyak Elicit, SoiSpace, Motabookl
adatknvonas automatkus kKiemsalese

HivatkoZaeok mindsegenak lamogatsiallantmaonddamdibs gcita, Semente Scholar
eftakelias hilvatkozrasok oszlalyozasa

Az Al-alapu irodalomfeldolgozas milyen médon
befolyasolja a kutatéi gondolkodas mélységét?
Mit nyerink és mit vesztlink vele?

Megbizhat6-e az Al altal
javasolt cikklista?

Milyen
Milyen torzitasokat informaciéveszteség
okozhat, ha az Al téarja lehetséges, ha az Al

fel a cikkek halozatat? foglalja Ossze a
cikkeket?

Hogyan valtozik a
hivatkozasok minésége,
ha az Al értékel,
javasol?
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Q LLMusedin qualitaitve research| Search = H 1} Next Search

Select articles to help your next search find more X

Roberts, 2024 O accurateresults.

Artificial intelligence and qualitative research: The promise and perils of large language model (LLM) ‘assistance’

Critical Perspectives on Accounting

(No abstract)

Pick where to start

Fehring, 2025 Sloniisrs O Select articles that you want to "seed" the next
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JMIR Research...
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Bareh, 2025 O
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(No abstract)

Find out how it works

Vikan, 2025 O

Reflecting on LLM Support in Reflexive Thematic Analysis: An Exploratory Study

Qualitative Health Research Search Settings

Find ralated articlec



ResearchRabbit

Search Library
5 o o S
Similar to
Dai, 2023 O

LLM-in-the-loop: Leveraging Large Language
Modelfor Thematic Analysis

Findings of the Association for Computational
Linguistics: EMNLP 2023

(No abstract)

Dai, 2023 O
LLM-in-the-loop: Leveraging Large Language
Model for Thematic Analysis

arXiv.org

Thematic analysis (TA) has been widely used for analyzing
qualitative datain many disciplines and fields. To ensure
reliable analysis, the same piece of data is typically assigned

De Paoli, 2023 O

Performing an Inductive Thematic Analysis of
Semi-Structured Interviews With a Large
Language Model: An Exploration and
Provocation on the Limits of the Approach

Social science computer review
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Y @&

—+ References & Searchinputs

Brown
2020

Brown
2020

Richards
2017 O

De Paoli
ch
o5 ~72023 O La@
0 T Se 20

Gamieldien 2023 Roberts Schroeder —Schroeder
2023 2024 \62‘024 2025
N
Kirsten Kapoor@
2024 2024 Barros
Barros!O ‘2025
2024 \
Bareh
Vlkan
O 2025 5025
Dai
2023

I

O Results

o O © x

Upgrade My ResearchProject v @

Select articles to help your next search find more X
accurate results.

Grow and go!

Improve yourresults by selecting articles to add to
yoursearch

Find out how it works

Search Settings

Find related articles of 8 articles



Similar  to EEEFgeES

Dai, 2023 O
LLM-in-the-loop: Leveraging Large Language
Model for Thematic Analysis

Findings of the Association for Computational
Linguistics: EMNLP 2023

(No abstract)

Dai, 2023 ©)

LLM-in-the-loop: Leveraging Large Language
Model for Thematic Analysis

arXiv.org

Thematic analysis (TA) has been widely used for analyzing
qualitative datain many disciplines and fields. To ensure
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O Papers (20 /354) Insights Methods Used

Journal Article « 10.55214/25768484.v8i6.3404 The study highlights Al's role in predictive @
D 1. Artificial intelligence in dlgltal marketing ana|ytics for anticipating consumer behaviorl . Systematic literature review util

automation: Enhancing personalization, optimizing marketing strategies, and PRISMA methodology.

predictive analytiCS, and ethical integration enhancing persona”zation techniques' It . Synthesis of Secondary data frc

M. A. Islam, Shafiqul Islam Fakir, Seaam Bin Masud +3 more emphasizes the importance of data-driven journals and articles.

30 Nov 2024 - Edelweiss applied science and decisions and the integration of machine

technology learning to improve customer engagement

GetPDF v  (®Podcast GD Chat (J 66 and retention.

Journal Article « 10.32628/cseit24106166 The paper hlghllghts Al and ML's role in
O 2. The Transformative Impact of Artificial predictive analytics for accurate forec

Intelligence and Machine Learning on Marketing of customer behavior and marketing

Sparations optimization. It emphasizes hyper- Elfogadhat6 az, ha egy Al szoftver

Sowmya Kotha personalization techniques that enha

8 Nov 2024 - International journal of scientific research

. , késziti a teljes szisztematikus
‘ ) ' ) - ) customer engagement, leading to sigj ., . )
in computer science, engineering and information revenue increases and improved rete irodalmi attekintést? Hogyan kell ezt
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Recents

D Multi-LLM Ensemble T...

Al Impact on Marketin...
Al Dynamic Pricing Ma...
Japanese Researchers ...

Zero Click Web Consu...

O DD DD

D Tourism Scenario Anal...

Teols
@  Quick Search

L? Citation Graph

[> Demos 2

B3 Contact A

@ retoeivanyiphd.c... ©

Claim your 7-day Pro trial

Try unlimited Pro Search and
more for free

QP Try Pro free

Al Literature Screening...

2

Multi-LLM Ensemble Text Classification 1 -

search for: multi-LLM ensemble text classification, mainly in

business and economics and psychology

88 Pro - 2 steps - 20 sources

>

Key papers on multi-LLM ensemble text classification

Below is a concise set of papers specifically on multi-LLM / multi-model

ensembles for text classification, with notes on domain and possible relevance

to business, economics, and psychology.

Multi-LLM / LLM-centric ensemble methods

Focus / Contribution

ThriftLLM:
budget-constrained
LLM ensemble
selection for
classification and entity
matching; formalizes
correctness probability
and proves
approximation
guarantees 1

Ask a follow up...

&6 Pro ﬂ Deep

Domain & Task

General text
classification, entity
matching (multiple
real-world datasets) —
methodology
transferable to
business/econ labeling
tasks

Corpus v as

Ensemble idea

Selects subset of LLMs
under cost budget to
maximize expected
accuracy 1

Filter Ak

& Share

L I 1

References / [D search for: multi-LLM ensemble text clas... v X

8 E &

Results &

ThriftLLM: On Cost-Effective Selection of Large Language Models for
Classification Queries

KEY TAKEAWAY - ThriftLLM effectively selects large language models for text classification
and entity matching queries, achieving state-of-the-art performance while using a relatively
lower cost budget.

2025 - 11 citations - Keke Huang et al.

@ PDF
D Proc. VLDB Endow.

A Simple Ensemble Strategy for LLM Inference: Towards More Stable Text
Classification

KEY TAKEAWAY - Using medium-sized language models for sentiment analysis produces
more robust and accurate results, reducing RMSE by 18.6% compared to using a large
model with a single attempt.

2025 - 6 citations - Junichiro Niimi @ POF

QUAD-LLM-MLTC: Large Language Models Ensemble Learning for
Healthcare Text Multi-Label Classification

KEY TAKEAWAY - QUAD-LLM-MLTC, a combination of four Large Language Models,
effectively classifies healthcare-related text data without further training, improving F1
score and consistency.

&% PREPRINT

2825 - 2 citations - Hajar Sakai et al,

PDF
M ArXiv ®



Gen Z Information Gathering Behavior 3 - [ % & Share

Digital platforms are very important but not the only
influence on Gen Z’s university choices.

Do digital platforms significantly influence Gen Z university choices? = ¢

(Y | |

@ Yes 83% 0
@ Possibly 0%
® Mixed 0%
No 17% All details v

FIGURE 1 Estimated consensus that digital matters, not exclusively.

Role of Digital Platforms in Gen Z University Choice

Strong influence (websites, social, search, ads)

* High-quality university websites (clarity, navigation, mobile optimization,
complete content) significantly affect whether Gen Z decide to apply; poor
sites actively discourage them (2 6 10.

* Social media (Facebook, Instagram, TikTok, YouTube) is a major information
source about universities and can crucially shape perceptions and choices
3 6 7 18 .
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New Chat

how do they use LLMs to cluster text in business research?

RECENT v
Start your free trial to save and ~
access your chat history. v Reference ResPonse +
Start Free Trial
EXPLORATORY DATA ANALYSIS POSSIBILITY IN They u_se_ LLMs_ to perform exploratory datz} analysis anq qualitative/texltual ir_1formatio_n ®
analysis in business research by transforming prompts into data operations, interpreting
THE MEANING SPACE USING LARGE LANGUAGE meaning-space concepts, and supporting a chatbot/system that extracts patterns and
’ MODELS insights from text.
L. Lyashkevych, Vasyl Lyashkevych, R. Shuvar 2024
ELIT
Get access via publisher  Add to dashboard  Cite
Chitchat with Al: Understand the supply chain They useT LLMs to transfqrm un;trucgured corporate narratives into comparable ) ®
) ) ; embeddings or scores (via rubric-guided scoring and prompt/embed-based clustering)
carbon disclosure of companies worldwide to enable cross-sector benchmarking, thematic clustering, and decision-support insights
o through Large Language Model Inbuisiness rescarch.
Haotian Hang 2025
Preprint

Get access via publisher ~ Addtodashboard  Cite

Ask a follow-up question

Start a new chat &

@ Help

E| Feedback
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Jelenlegi munkamenet
how do they use LLM's to cluster data in business research?

how do they use LLM's to cluster

data in business research? s ; . 8
™ML Consumer segmentation with large language models [HTML] sciencedirect.c...

D 27 legjobb talalat kiértékelve Y Li, Y Liu, M Yu - Journal of Retailing and Consumer Services, 2025 - Elsevier
Develops a workflow leveraging LLMs to perform clustering analysis based on consumer survey data, specifically focusing
on text-based multiple-choice and open-ended questions.
« Uses LLM for Text Embedding: Employs an LLM model to embed text for clustering, which is demonstrated to
enhance clustering accuracy over traditional models.
+ Transforms Responses into Vectors: Involves transforming consumer responses from multiple survey questions into
descriptive narratives, which are then converted into vector matrices using an LLM to enable effective clustering.
Y¢ Mentés 99 Hivatkozas Idézetek szama: 32 Kapcsolédé cikkek Mind a(z) 4 valtozat

Text Clustering with Large Language Models: Recent Advances, Applications,
and Experimental Insights
K Taha - 2025 IEEE International Conference on Data Mining ..., 2025 - ieeexplore.ieee.org
Reviews state-of-the-art text clustering with Large Language Models (LLMs) techniques, including ontology-based
clustering, evolving-prototype clustering, and ontology learning-based clustering.
« Analyzes Clustering Methods: Analyzes the theoretical foundations, computational complexities, and practical
applications of these LLM clustering techniques.
« Business Applications: Facilitates business applications such as topic modeling, sentiment analysis, and
recommendation systems by automatically grouping similar documents using text clustering.
Y% Mentés 99 Hivatkozas Kapcsolédo cikkek

ML Text clustering with large language model embeddings [HTML] sciencedirect.c...
A Petukhova, JP Matos-Carvalho, N Fachada - International Journal of ..., 2025 - Elsevier
Examines how different textual embeddings, particularly those utilized in Large Language Models (LLMs), and various
clustering algorithms influence the clustering of text datasets.
« LLM Integration Methodologies: Integrates embeddings from LLMs into traditional text clustering frameworks to offer
improved methodologies for various types of textual analysis, such as organizing customer feedback or academic

+ Uj munkamenet Kiegészit6 keresés kérése B

R A Scholar Labs kisérleti jellea(l. és hibazhat. Seaqitséqg és adatvédelem



Futatas) kardesek &3 hipotezisak

Henathw-, mianu-tervezes

Etikal engedaly

Ha az Al hatarozza meg
a hipotéziseket, az
szamit-e tudomanyos
hozzajarulasnak?

Ha az Al tarja fel a
kutatasi témakort, az
szamit-e tudomanyos

hozzajarulasnak?

Al segitség jellege

Lilstetas, alternatiy megiogalmazasok, logikal
&llamnidzas

Foardegbankok, skalaforgltgs peaikardgagal

Ferelimek s hozzald

Hol huzddik a hatar a technikai segitség és
az érdemi kutatoi dontés kozott?

Kié a hipotézis, a Bizhatjuk-e a jogi
kutatasi otlet? szOvegeket az Al-ra?

Milyen torzitasokat vihet
az Al a modszertani
tervezésbe?



Unline Kendt|ves Telmeras

Saclal media sdatol gyl|tess

SZIntetikes aaatol generalass

L& adatialvetsal

Elfogadhaté-e az Al
moderatornak?

Mennyiben lesz mas az
emberek valasza és
reakcidja, ha egy Al

robot kérdezi ket ki?

NN

Al-moderalad, automatikus atlras

Valasz- '“'III'I[

seraping, | Kilehet mutatni, hogy
valamilyen adat

aaanns szintetikus?

leljes axlal\

2N

Al hangazntebzatoros telafonhivas

Mire hasznalhatoak és
mire nem a szintetikus
adatok?

Al-nak szamit-e a Hogyan tudjuk, hogy
webscraping? nem Al robot toltotte ki a

kerdbivet?

Al-nak szamit-e a Megbizhatoak-e az Al
témadetektalas, altal talalt szekunder

szentiment elemzés?

forrasok?



HFvanbiativ elamzes Kod generalasa (b, Prython, Llaude, ChetisF] Code Interpreter,
SP5E5), eredmenyertalmezas Julius &

fvalitatly kodolas Sutomatikus kodjevasiatos, ATLAS D Al MY 13, MASLILA A
temadatektalas

STOVEQEEIT 268, SRntimeant Magy sziveqkorpusz automatikoes Fython + LLM AR, Monkeyleam
feldolpozass

Yizualizacio Hutcmatikus abrageneraias, Claude, Tableau Al, Plothy
interaxtly dashboardok

Szabad-e, hogy az Al
olyan mintakat fedezzen
fel, amiket a kutaté nem

is keresett magatol?

Hogyan dokumentalhato
az Al alapu elemzés?
Hogyan reprodukalhat4?

Ki felel a statisztikai
dontésekeért?

Hogyan validaljuk az Al Al elemzés esetén is Kinek az eredménye a
altal keszitett kodolast? van p-hacking és garden véaratlanul felfedezett U]
of forking path? minta, eredmeény?




Gemini

1. Klaszter: ,, A Tudatos Hagyomanyérzék” (A Mélyfuarok)

Ez a kép egy olyan felhasznalot fog abrazolni, aki nem elégszik meg a felszinnel. Kornyezete a

PRO MUNKA .

0[]

kutatast, az alapossagot tiikrézi, és aktivan hasznalja az egeret, hogy az eredeti forrasokig

jusson.

Ez az abra tokéletesen megragadja az 1-es klaszter Iényegét. A felhasznald elmélydilten kutat,

tobb teljes weboldal van megnyitva el6tte, és a hagyomanyos “kattintos" modszert részesiti

elényben, mikozben a "Google Featured Snippet” (kiemelt kivonat) csak egy mellékes, figyelmen

kivil hagyott elem a sarokban.

2. Klaszter: ,, Az Al-rajongé Hatékonysag-vadaszok”
A kovetkezd kép a sebességre és az Uj technoldgiara fokuszal. Egy ol
aki mar tullépett a hagyomanyos keresén, és kozvetlenil egy Mi-assz

gyors valaszokért.

Ez a kép kivaloan illusztralja a 2-es klasztert. A fokuszban az okostele
azonnali valaszt ad. A hattérben homalyosan latszd, tres Google kere
egyértelmien jelzi, hogy ez a felhasznalé mar “tovabblépett” a hagyo

gyorsabb megoldas érdekében.

~

2. Hipotetikus Faktoranalizis: Valtozok Csoportositasa

A faktoranalizis célja, hogy az egymassal szorosan egyutt mozgé (korrelald) valtozokat
o0sszevonja rejtett, mogottes dimenziokka, azaz faktorokka. Az adatok nélkil ez egy elméleti
csoportositas, de a kérdések tartalma alapjan a kovetkezo 4 6 faktort valoszintsithetjuk:

Faktor Neve Leirasa (mit mér?) Varhatoan beletartozo valtozok

1. Faktor: Ez a faktor azt méri, hogy a elvdrds_vdlasz , reakcid_hidny ,

Hatékonysag és felhasznald mennyire preferalja a termékinfo_eleg,

Tiirelmetlenség gyors, azonnali, minimalis eréfeszitést helyi_infé_elég, howto_gyors ,
igényld informacioszerzést a kattintds_motivdcid

mélyebb, idéigényesebb kutatassal
szemben. A magas pontszam
egyértelmien a "no-click"
viselkedésre valo hajlamot jelzi.

2. Faktor: Azt a dimenziot ragadja meg, hogy a bizalom_snippet ,
Technologiai felhasznald mennyire bizik meg az bizalom_ai_osszefoglald ,

I - JY P "
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adj meg 10 kérdést, amit egy kérdéivben meg kéne kérdeznem amikor
fiatalok utazasi szokasai érdekelnek

©®  ime 10 kérdés, amelyeket felvehetsz egy kérdGivbe a fiatalok utazasi szokasainak felméréséhez:
1. Milyen gyakran utazol belféldén évente?
s Soha
e 1-2 alkalommal
® 3-5 alkalommal
e Tobb mint 5 alkalommal
2. Milyen gyakran utazol kiilféldre évente?
e Scha
e 1-2 alkalommal
e 3-5 alkalommal
e Tobb mint 5 alkalommal

3. Mi a legfébb motivaciod az utazasra?

(Valaszolj tébbet is, ha relevans)
® Pihenés
* Kaland
e Kulturalis elmenyek

e Baratok, csalad meglatogatasa

e  Munka vagy tanulmanyi célbol



®

Itt van egy tablazat 15 kitdltG valaszaival a fiatalok utazasi szokasairdl:

Kitolta

Kitdltd
1

Kitdlto
2

Kitalts
3

Kitdlts
4

Kitglts
5

Kitdltd
6
Kitdlto
7

Kitglts
§

Kitdltd
9

Kitdlto
10

Kitglts

Belféldi
utazasok

gyakorisaga
1-2
alkalommal
3-5
alkalommal

Tébb mint 5

alkalommal
1-2
alkalommal

Scha

3-5

alkalommal

Tobb mint 5

alkalommal
1-2
alkalommal

1-2
alkalommal
3-5

alkalommal

Scha

Kalféldi
utazasok

gyakorisaga

Soha

1-2
alkalommal
1-2
alkalommal
3-5
alkalommal

Soha

3-5

alkalommal

Tébb mint 5

alkalommal

1-2

alkalommal

Soha

1-2

alkalommal

Soha

Utazas
meotivacioja

Pihenés

Kaland

Kulturalis

£lmények

Pihenes

Munka

Pihenés

Kaland

Baratok

meglatogatasa

Kulturilis

£lmények

Piheneés

Barato -

Utazas

tarsasaga

Par

Egyedil

Baratok

Par

Csalad

Par

Szervezett

csopart

Baratok

Par

Egyedil

Csalad

Kézlekedési

eszkoz

Autd

Vonat

Repulégép

Busz

Replilogép

Autd

Auto

Vonat

Busz

Auto

Busz

Szallastipus

Hotel

Hostel

Airbnb

Hotel

Airbnb

Hotel

Kemping

Hotel

Hostel

Hotel

Airbnb

Fenntarthatasag

fontossaga

Fontos

Magyon fontos

Kevéshé fontos

Egyaltalan nem

fontos

Fontos

Fontos

Magyon fontos

Kevéshé fontos

Egyaltalan nem

fontos

Magyon fontos

Kevéshé fontos

Tervezéshez
hasznalt

platform

Google

keresd
Kazdssagi
media
Utazasi

alkalmazasok

Google

keresd
Kazdssagi
media
Baratok
ajanlasa
Utazasi

blogok

Google

kereso
Kazdsségi
media
Utazasi

alkalmazisok

Baratok

Utazds
tervezésének

idotartama

1-2 dra

3-5dra

3-5dra

Tébb mint 5

dra

Spontan

1-2 dra

Tébb mint 5

dra

1-2 dra

1-2 dra

Tébb mint 5

dra

Spontan

Kedvezmények

hasznalata

Mindig

Gyakran

Soha

Ritkan

Mindig

Soha

Gyakran

Mindig

Ritkan

Mindig

Ritkan




7 készits a tablazat alapjan statisztikai elemzést az egyes kérdésekrdl

A statisztikai elemzés a kdvetkezé fontos megallapitdsokat mutatja a fiatalok utazasi szokasaival
kapcsolatban:
1. Belféldi utazasok gyakorisaga:

o Aviélaszadok kézll a legtébben évente 1-2 alkalommal utaznak belfdldén (5 f4).

e 4 valaszado évente 3-5 alkalommal utazik belfélddn, mig 4-en évente tébb mint 5 alkalommal.

2. Kiilfoéldi utazasok gyakorisaga:
* 5valaszado évente 1-2 alkalommal utazik kilféldre.

e 3 valaszado évente 3-5 alkalommal, mig 4 f6 évente tébb mint 5 alkalommal utazik kdlféldre.

3. Utazas motivacioja:
* A leggyakoribb motivacid a pihenés (6 &), a kaland (3 f&), és kulturélis elmenyek (2 f5).

e 2 {6 baratok vagy csalad meglatogatdsara utazik.

4. Utazas tarsasaga:
* A legtdbben a parjukkal utaznak (6 f&), mig 3 valaszadé a baréataival.
e 3 valaszadd egyedll utazik, 3-an pedig csaladdal.

AR




turisztikai témaban készitek interjukat, adj meg néhany fontos szdrési
jellemzét, ami alapjan ki tudom valasztani az alanyokat

©®  Turisztikai témaja interjikhoz fontos, hogy alaposan megfontold, milyen szempontok alapjan

valasztod ki az alanyokat. Ime néhany javasolt szdrési jellemzé:
1. Korcsoport: Kilonbdzd korosztalyok eltérd igenyekkel és tapasztalatokkal rendelkeznek.

2. Utazasi gyakorisag: Valaszd ki azokat, akik gyakran utaznak, vagy éppen ellenkezdleg, ritkabban,
hogy kiildnbdzé perspektivakat kapj.
3. Célorszag vagy régid: Erdemes figyelembe venni, hogy az alanyok milyen helyekre utaztak, hogy

konkrét tapasztalatokat tudjanak megosztani.

4. Utazas tipusa: Valassz ki klilonbdz6 utazasi stilusokat, mint példaul kalandtarak, pihendutak,
kulturalis utazasok stb.

5. Eletstilus: Az alanyok szociélis és gazdasagi hattérbeli kilonbségei befolyasolhatjék az utazasi
preferenciaikat.

6. Utazasi cél: Néhanyan a kikapcsolédasra, masok az élményekre, mig masok a kulturélis

felfedezésre &sszpontositanak.

7. Nyelvtudas: Kilonbdzd nyelvi hattérrel rendelkezd alanyok tapasztalatai mas-mas perspektivat

adhatnak az utazas soran.

8. Korabbi tapasztalatok: Erdemes figyelembe venni, hogy az alanyok milyen tapasztalatokat

szereztek korabban, példaul az utazasok soran szerzett pozitiv vagy negativ élmények.

w0

Csaladi allapot: A csaladosck és az egyedlallok eltéré utazési preferenciakkal rendelkezhetnek.

10. Kérnyezettudatossag: Azok, akik tudatosan utaznak, masfajta megkozelitést képviselnek, mint

akik kevesbé figyelnek a fenntarthatésagr 4
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1. abra: Prompt-matrix

Altalanos feladatleiras
Feladat
bemutatasa 2023-as adatokat

) 2023-as adatokat Excelbdl kell kiolvasnia
meg kell keresnie

Modellezési metédust kell talalnia Megadott modellezést kell kévetnie

Kivannakjeldlve a vizsgaland6 dimenzidk (TTA, migracio)

Feladat- D 6k Erté kel kitbttek
specifikaciok g e T imenzidk értékei kototte
név adott Dimenzidk értékei S
nem adottak Tovébbi modellezési  MIBracio, sziletések,
kérdések szabadok halal_oza§ok S
specifikaltak
Eredmények e
Bf Szabadabb forma Kotott feladatok
bemutatasa
Magyarazat és . s . . . .
iiydoklés Mindenre kitérd A hianyzo paraméterekhez Nem sziikséges

Egységes hibakezelés

Egységes osszehasonlitas a referenciaértékekkel




2.tablazat: Az egyes forgatokonyv-kimenetek eredményei a referenciaértékekhez

viszonyitva

Struktura-
latlan

Elnagyolt

Kozepesen
definialt

Specifikus

Struktura-
latlan

Elnagyolt

Kozepesen
definialt

Specifikus

Struktura-
latlan

Elnagyolt

Kézepesen
definialt

Specifikus

Struktura-
latlan

Elnagyolt

Kézepesen
definialt

Specifikus

n.a.
-0,47%
-1,62%
-0,92%
n.a.
-0,13%  -1,05%  -1,30%
2,90%  2,50% 2,17%
0,33%  1,02% 1,66%
n.a.
-13,16%
4,73%

-11,16%

37,75%
43,94%

33,87%

-1,12%
2,12%
-1,43%
-0,67%
-2,24%
1,18%
2,70%
0,26%
19,56%
11,43%
10,37%
-7,92%
9,26%
25,51%
26,67%

19,52%

0,00%
1,37%
-1,43%
-0,89%
-0,95%
0,23%
2,29%
0,93%
34,49%
-6,90%
7,79%
-7.15%
-2,09%
-3,30%
2,33%

2,48%

0,83%
1,72%
-1,44%
-1,01%
0,12%
-0,03%
1,95%
1,57%
40,02%
-2,48%
6,71%
-6,86%
-3,81%
2,74%
-6,09%

-4,05%

e



Alfolyamat

Heziratiras Vazat, erveles-sirukturalas,

nyaivhelyesség

| BreszerzOES] Az &l nam leheat taBrsszerzo — de

hol a hatar?

genyujtas eloltl allendrzes Strukiura, logika, referancia-

allendrzes

Faar review ras Biralatkeszites Al-segiissqge

Hol a hatar az Al altal irt
és az Al altal segitett
szoveg kozott?

Lehet-e az Al
tarsszerz6? Kivallalja a
felel6sséget?

Példa eszkozok

Writefull, Paperpa
policy kérdés

thasify, Papearpal

Hogyan dokumentaljuk
az Al hasznalatot?

Vannak-e titoktartasi vonatkozasai a
peer reviewnak és ezt hogyan tudjuk
az Al eszkozokkel biztositani?
Tudjuk-e biztositani?




-

Egyetemi oktatoi AR
képességeink
.




Kompetencia

cEiladaskaaziies, tesziak
aezFasllitaEa

Eld okiatéa, fecilitélés

Ertékelés &1 visszajelzéds

Hallgatd: mentoralas

Konkrét tevékenység

Dide, tananyag. példak
oggzeall|tasa

Vita vezetése, kérdésak
kezelédse, rigtinzés
Dodgozatok javitdsa,

ardemegy, szdbeli értdkelés

Konzultacsd, tdmavezetds,
pélyacrientacit

Milyen szintl Al-tudas legyen kotelezd
minden oktatd szamara?

N

J

Alacsomy

Alacsomy

Mi térténik vele?

Az Al atveszl & nutint
[dia-generalas, vazlat); a
tartalma dontesak as a
szamafyas slilus emben
B TE= L

Falertakaiia: amit &z
Al nern bed, 8z &ppen az
&lo, armien Interakcio

Az Al atvehebl a rutin-
grtexalasl {1aszt,
formalis ellenorzes); a
mindségl visazajelzéds
emidan maradhet

Falértdkelidi: a
szamélyes figyelem,
empdtia, motivacid
nehezen halyettesithatd

Atalaxul: az Al
integrald lwrzustarvezés
{j kompetancia; &
pedagdglal Mtasmdd
emiber marad

r 1 1 1



/ Hatékonysag novelése - kiterjesztett intelligenciakénm

Kutatasi Admin Oktatasi
feladatok @ feladatok | feladatok

Egyetmi oktato

Al érettség > Al érettség > Al érettség

Al ismereti szint elvarasa




Kompetencia

Palyazatiras

Adminisztratiy
sormmunikacid

Haldzatapitas

I udomanyos

Amerattanearias

Vezelld kepessegek

Konkrét tevékenység

Kutatdsl tervek, kiltsdgvetésak,
hatdselemzések rasa

E-madek, jalentésak,
jegyzikdnyvek generélésa

Konferencia-részvétal
kollabordcidk, kizbs projaktak

Blog, médiamegjelandsek,
kfzarthetd kommunikécid

Tanszékvezelés, kutatbcsoport
irdanyltasa, stratégial dontdsek

Al-hatds
meértéioe

Magas|-
kibzepes)

Magas
(fliggden a
munkatérsi
myltotisdgtdl)

Alacsomy

Alacsomy

raaS S SShomah

Mi térténik vele?

Az Al atveszl a véziatok
&5 sablon-aztvegek
kéazitézat; az eredeti
kutatasi dtlet emberi
marad

Az Al nagyréazi kivaltja
sablon-e-mailek,
deazefoglaldk, Atiratok

automatzalhatdk

Falértakelidk: az
amiben kapceolatok és
bizalom nem Al-feladat

Atalakul: az Al segit a
tartalom-eidallitésban; a
hitelesség és
szakérialam amberi

Megmarad: az emberi
vazetés, dontéshozés
felebdasdgvallalas nem

automatizalhatd
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Tananyag
Osszeallitasa

Tananyag
osszefoglalasa

Egyaltalan [~
nem etikus

Vizsgafeladat
Osszeallitasa

Vizsgafeladat
megoldasa

Kifejezetten
etikus

Példak gydjtése

Hazi feladat
eldkészitése

Hallgatoi
teljesitmeény
ertékelése

Oktatoi
teljesitmeény
ertékelése




Alfolyamat Al segitség [ellege Példa eszkozik

Lig—lad e

vaziatl, tanulasl eredmenyak Claude, ChetlsE T, Edualde Al
| Bloorm)

i, vizuBlizaciok Lanya &l, Samima, Beaubiul_al

Hanulrmanyok Valds szituacidk feldolgozasa Claude. ChistiGRT

Mennyire lesz Felhasznalhatéak-e fiktiv, Al

"egységtantargy” ha Al altal gyartott

gyartja a sillabuszt? esettanulmanyok az
egyetemen?

: - Milyen torzitasokat
Kell-e a diaknak tukroznie e

az oktato stilusat? tananyag, hogyan lehet ezt

elkerulni?




Sillabusz készités — ILO-k

8sszehangolasa Tantargyi adatlap - Utemterv

T e nagyon szuper, most 6ssze kéne foglalni az eddigi
tantargyakat egy tablazatban!
ugy kellene megcsinalni, hogy az elsé oszlopba berakod
a tantargy nevét, masodik oszlopba a targykodot, utana
v minden kompetencianak lesz egy oszlopa és amelyik...

v

o 4 U

SZOLGALTATASMARKETING - BMEGT20MNO6
Célkitizések

A tantargy célja a szolgaltatasok piacanak, és a
szolgaltatasmarketing sajatossagainak bemutatasa. +

. v = 5 s Rendben, ime az dsszefoglalo tablazat az eddig elemzett tantargyakrol és a hozzajuk kapcsolt
Targyalasra kerllnek a marketingeszkdzok... 9 9 9y ) P

kompetenciakrol:

Tantargy neve Targykod T 52
} Gondolatmenet megjelenitése v L i

KOZGAZDASAGTAN BMEGT30MS06 X
Targynév: SZOLGALTATASMARKETING

Targykod: BMEGT20MNO6 KVANTITATIV BMEGT20MO

Kapcsolodé kompetenciak: T1, T2, T5, Té, T9, K1, K2, K3, Att1, Att2, Att3, Att4, Aut1, Aut2, Aut3, LIUD=ZEREK
et R ADATELEMZES BMEGT20MN49
VALLALATI JOG BMEGT55M008 X

© Adjon utasitast a Gemininek
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Sillabusz készités — ILO-k

8sszehangolasa Tantargyi adatlap - Utemterv

Vezetés és Szervezés Mesterszak ILO-k 4 Valtas '

TUIYAIIALVELET IES] KUITIPELETIUIDR. . a 12 hétnek csak adj egy egy rovidebb cimszerd leirast

. I . . . tablazatban!
« ILO 3 (Marketing/Management): Ide soroltam az eréforras-gazdalkodast (emberi,

pénzlgyi), a stratégiai vezetést és a szervezeti mikodtetést.

= ILO 4 (Teamwork/Problem Solving): Ide kerliltek a proaktivitassal, problémamegoldo # Gondolatmenet megjelenitése v

attitGddel és az egyittmikodéssel kapcsolatos sorok.

+ ILO 5 (Ethical decision making): Ide soroltam a normakévetést, a jogi/szakmai Ime a 12 hetes tematika attekinthetd, cimszavas tablazata, amely a korabban felvazolt 4 blokkos

megfelelést és a dontésekért vallalt feleldsséget. struktdrara epll:

Ime a kért tablazat: Blokk Hét Témakor
Azonosito ILO1 ILO 2 ILO3 I. A Data Science alapjai 1. hét A Data Science folyamata és izleti
szerepe
(Comm.) (Process) (Mgmt) S
2. hét Uzleti problémak adatelemzési
megkozelitése
e i
3. hét Statisztikai alapfogalmak és
T2 X X adattipusok /
T3 X Il Adatfeltaras és leird 4. hét Adatfeltaras és adattisztitas a
= > oo o oo o

@ Adjon utasitast a Gemininek



Orad feladatok, példak Felaak, adatok gyltess, fe
KHEZ|1HES legeneralase a tananyag a

Gaminl, Ferplexity, ChattsH |

=i
SUE

v alda wiepld Al demonsiracsd Al-eazk0zok &lb bemutalasa Claude, ChatsF T, Farplaxity
Al-tutor konzultacihoz 2ar ) alarnatb chatbod

MotebooklM, egyedi chatbotok
kurzusanyaggal

Mi a j6? Ha a hallgaté maga
dolgozza fel az anyagot az
Al eszkozzel, vagy ha mi
el6készitjuk?

Az Al-tutor csokkenti-e az
Szlukség van-e az Al oktato-hallgatoi

bemutatasara az 6rakon? kapcsolatot? Szukség van-e
erre?

Mit csinaljon az oktatd, ha
az Al nem ugy mukodik,
ahogy kellene? Hogyan
kezeljuk példaul a hibas

valaszt?

Tud j6 feladatokat késziteni
az Al? Hogyan lehet ezt
ellenérizni?

Kinek a feladat az Al-tutor
elkészitése? Ki vallalja a
felel6sséget érte?




Gazdasagi szakdolgozat felépitése és aranyszabalyai 4 Valtas

O rai demonstracio ismered egy atlagos gazdasagtudomanyi szakdolgozat
felépitését?

+ Természetesen! Bar az egyetemek és konzulensek elvarasai kozott lehetnek kisebb eltérések, a
. gazdasagtudomanyi szakdolgozatok (legyen sz6 GTK-rél, Corvinusrol vagy BGE-rél) egy
meglehetésen kotott, logikai ivet kdvetnek.

A lényeg a "tolcsér-elv": a tagabb elméleti 6sszefliggésektdl haladunk a konkrét vallalati vagy
piackutatasi elemzés felé.

Egy atlagos gazdasagi szakdolgozat szerkezete

1. Bevezetés (3-5 oldal)
» Témavalasztas indoklasa: Miért aktualis és fontos a téma?
« Célkitlizés: Mit akarsz bebizonyitani vagy megvalaszolni?
* Modszertan rovid ismertetése: Hogyan gydjtottél adatot?
2. Szakirodalmi attekintés (a dolgozat kb. 30-40%-a)

* Ez az elméleti alapozas. Itt nem a sajat véleményedet irod le, hanem a hazai és
(U Adjon utasitast a Gemininek
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YizEgakardasek keazitese
caszek |avitas
#Al-datektala

SZzamedyre szabott feedback

Kell-e, lehet-e Al-all6
értékelést terveznink?

Elfogadhaté az, hogy egy Al
ertékeli a hallgatokat?

Foardeshankos, nahazgagl szintek
Automatikus enskeles, formatly Teadback
Al-Irt tartalom Tallemearase

Hallgatonkant testreszabott anfakelas

Mi torténik detektalas
esetén a hamis pozitiv
eredménynél?

Mit lehet csinalni a
hazidolgozatok helyett?

Hiteles és teljeskori tud-e
lenni az Al-alapu
visszajelzés?

Mi a helyzet a nem
anyanyelvi Al hasznalattal?
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ekintheti a te

Porter 6ttényezés modellje

Valasszon ki egyet:

a. a stratégiai csoportra jellemzé
versenyhatdsokat elemzi

a relevans makrohatasokat elemzésének
modszere

az iparagi versenystruktura elemeit
vizsgalja

G PT d ete ktél és . akozvetlen versenytarsak szempontjabol

vizsgalja a piaci struktarat




@ Stratégiai Marketing Oktatasi Segédanyag

Forrasok

+ Forrasok hozzaadasa

Q. Ujforrasok keresése az interneten

& web v C¢ FastResearch v
Osszes forras kivalasztasa

jegyzet_strategiai_2022 (1).pdf
ora_l.mda
ora_2.m4da
ora_3.m4da
ora_4.m4a
ora_5.mda

ora_6.mda

in]

Csevegés

angliai ETA vizum dropshippingje s , a 150 megapixeles mobiltelefon esete, amelyre nem volt
valds vevdiigény o , és a McDonald's imazsértéket noveld mianyagfiguraja 7 .

Amint a generalas befejezédik, a Studio fulon taldlod majd meg az elkésziilt tesztanyagot az
otféle kiilonboz6 legikai viszony (A, B, C, D, E) magyarazataval egyutt. Sziikséged van még mas
jellegii segitségre is a tanulashoz?

I Mentésjegyzetbe 0 b &

inkabb elméleti 6sszefliggések legyenek benne és ne gyakorlati példak, csinalj egy 4j
verziot, amiben az elméleti elemekre fokuszalsz és a modellekre az orai leiratok alapjan!

Rendben, elkészitem szamodra az Uj verziét. Elinditottam a jelentés generalasat, amely a
gyakorlati példak (pl. Alza, McDonald's, dropshipping) helyett szigorian a hanganyagok
leirataiban (ora_1.m4a - ora_é6.m4a) elhangzott elméleti hattérre és modellekre fokuszal.

A tesztsorban kiemelt szerepet kapnak majd olyan koncepciok, mint az értékvezérelt
marketingfilozofia, a vevéérték-modell, a talélési matrix (stratégiai és taktikai szintek), a
STEEP és Porter-féle oterd elemzeés, valamint a verseny- és piaclefedettseg elméleti
osszefliggései.

A feladatok a kérésednek megfeleléen egyetlen, ok-okozati dsszetett mondatként (Okozat,
MERT Ok) fognak megjelenni a jelentésben, tartalmazva a helyes valasz betijelét (A, B, C, D, E)
és a leiratokon alapulé magyarazatot is.

A dokumentum 6sszeallitasat a Studio fllon kovetheted nyoman. Készitsek még valamilyen
masfajta gyakorloanyagot a modellekhez vagy a fogalmakhoz a vizsgadhoz?
I Mentés jegyzetbe 0 1 op

Ma « 14:23

7 forras

I

~* Elemzések

=< Megosztas £ Beallitasok | PO

Studio
s R o 5 o]
Hanges... Diasarozat Videds attekintés
5 (4 N @
Gondolattérkép Jelentések Tanulokartyak
@ o iiis N =]
Kviz Infografika Adattablazat
r* Relacidanalizis Teszt: Stratégiai Marketing Elmélet...
£ Relaciéanalizis Teszt - 7 forras - 16 napja

Tesztfeladatsor: Stratégiai marketing relacioanalizis
Tesztfeladatsor - 7 forras - 16 napja

Stratégiai Marketing: Relacidanalizis...
Tesztfeladatsor - 7 forras - 16 napja

Stratégiai marketing és relaciéanalizis...
16 napja

Stratégiai Marketing Gyakorld Teszt: 30 Igaz-Hami...
Gyakorlé teszt - T forras - 16 napja
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Strategic Marketing Navigation 2 halakitss < e B L5 X

7 forras alapjan

Stratégiaalkotas Turbulens

k7 @ £ T .
=) Kornyezetben 5&‘

Bomlaszto technologiak

Hirtelen megjelend, tokéletesnek tind
problémamegoldasok (pl. ChatGPT —
a hagyomanyos keresés ellen).

Hiperverseny

Niiansznyi termékkiilonbségek,
~ drasztikusan lerovidiil6 életciklusok,
allandé kommunikacios kényszer.

5
‘ /' Vevoi és érdekcsoportok ereje

Az informéciohoz valé azonnali '
hozzaférés (értékelések, social media) = = =
megforditja a hatalmi dinamikat. —

Ebben a kornyezetben a statikus tervezés halott. Folyamatos adaptaciora van sziikség.

> JO tartalom CJ Rossz tartalom
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m slideot, ahol bemutatod a prediktiv Al mikodését!

Ertem! Harom slideot fogok késziteni a prediktiv Al miikédésérdl. Kezdijiik el!
Using Tool | °= Deep Thinking Total: 3 Tasks

3 Tasks Remaining
() Hérom slide terv készitése a prediktiv Al bemutatasahoz
O Vizualis elemek keresésefgeneréldsa

Slideok elkészitése HTML formatumban

Using Tool | 01 P 1 New presentation: Prediktiv Al Mk&dése

Using Tool | := Deep Thinking

Reflecting on todo items...

| @ Al Slides H (¢ LetClaw handle it Free Now

Enter your slides request here
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QOutline 3/3 pages

1 Prediktiv Al — Mi ez és miért fontos?

Definicié: A prediktiv Al trténelmi és valds idejl adatokbdl statisztikai/ML modellekkel val6szintségi
elbrejelzéseket készit.

Képlet: Adat + Modell + Inferencia = Elbrejelzés + Dontéstamogatas

Celok: kockazatcsbkkentés, bevételndvelés, kiltségoptimalizalas, automatizalas.

2 Hogyan mikodik? - A folyamat lépésel

1) Uzleti cél megfogalmazasa: mit akarunk elére jelezni és mihez mérjik?

2) Adatgy(ijtés és elbkészités: tisztitas, cimkézés, jellemzébk (feature engineering).

3) Modellvélasztas és tanitas: regressziok, déntési fak, gradient boosting, neurdlis haldk.

4) Validalas és kalibracio: keresztvalidacié, metrikak (RMSE, MAE, AUC), tiltanulas kezelése.
5) Bevezetés és monitorozas: MLOps, drift detektalas, ujratanitas és verziGkezelés.

3 Alkalmazasl terilletek és elénydk

Alkalmazasok:

- Kereslet-elbrejelzés és készletoptimalizalas
- Prediktiv karbantartas (loT, szenzoradatok)
- Csaldsdetektalds és kockazatkezelés

- Ugyféliemorzsolédéas (churn) elérejelzése

- Pénzigyi forecasting, drazas

- Egészségligyi kockazatbecslés

El6nyik:

- Pontosabb, gyorsabb dontések

- Proaktiv beavatkozas és SLA-javitas

- Kiiltségesdkkentés és hatékonysag

- Személyre szabott ajanlatok
- Skalazhatdsaa és folvamatos tanulds o

P " ~

|' @ Al Slides || (¢ Let Claw handle it |

Enter your slides request here

2 Ultra O o



Prediktiv Al Milkdése 2 & Share (4,

(0 Prediktiv Al M(kodése Save Point-3 v View & Export

Preview Code  Thinking 1/3

Prediktiv Al

Mi ez és miért fontos?

A prediktiv Al torténelmi és valés idejl adatokbdl, statisztikai és gépi tanulasi
modellek segitségével valészinlségi eldrejelzéseket készit a jovibeli
eseményekre vonatkozéan.

£ Adat + Z5 Modell + & Inferencia = |& Eldrejelzés & Déntéstamogatas

CELOK: KOCKAZATCSOKKENTES » BEVETELNOVELES » KOLTSEGOPTIMALIZALAS * AUTOMATIZALAS

Preview Code  Thinking 2/3

Hogyan miikodik? - A folyamat Iépései



Prediktiv Al Mikédése &

& Share (&

(0 Prediktiv Al Miikddése Save Point-3 View & Export
w (1] L] - rd -
Hogyan miikodik? - A folyamat Iépései
r/_‘\- 4 _7\\ r/_\- /.7_7\\ .f/_\‘-
{1 F 1 2 |} { 3 1 & | { 5 }
_/ _J N N \_/
— ] N . 4
Uzleti cél Adatgylijtés és Modellvilasztas és Validélas és Bevezetés és
megfogalmazssa elékészités tanitas kalibracié monhitorozas
Mit akarunk eldre jelezni > Adatok tisztitdsa, Algoritmusok kivalasztasa: Keresztvalidacié, MLOps integracid éles
logisztikus regresszid, teljesitménymetrikak kéimyezetben,
elemzése (RMSE, AUC) és a adatsodridas (drift)

és mihez mérjiik a sikert?
Célok és KPl-ok
meghatirozasa

Preview (Code  Thinking

cimkézése, hianyzd értékek
kezelése és jellemzdk
kinyerése (feature
engineering).

dontési fak, gradient
boosting vagy neuralis
haldk

thltanulas elkerilése.

detektilisa és folyamatos
tjratanitas.

Alkalmazasi teriiletek és elénydk

Alkalmazasi Teriletek

¢ Kereslet-el6rejelzés és készletoptimalizilas

Fobb Elonydk

Gvorsabb. adatvezérelt dontéshozatal

Py



Prediktiv Al Mikédése 2

(@ Prediktiv Al Mikodése Save Point-3 -~

€3 TN REE IS UR @ IR
Célok és KPl-ok
meghatarozdsa.

Preview Code

LHIIREEEIE, IanyEy € LERER
kezelése és jellernzik
kinyerése (feature
engineering).

Thinking

EReuRUS T ESaL,
dintési fak, gradient
boosting vagy neurilis

halék.

& Share (&,
View & Export
Ly e nan nunnyEcewEry,
elemzése (RMSE, AUC) és a adatsodradas (drift)
taltanulas elkerdlése. detektilisa és folyamatos
djratanitas.

Alkalmazasi teriletek és elényok

“ 9 N 6

&

4

Alkalmazisi Teriiletek

Kereslet-elirejelzés és készletoptimalizalas
Prediktiv karbantartds (loT, szenzoradatok)
Csaldsdetektélds és kockazatkezelés
I:Igyféllemorzsolédés (churn) elérejelzése
Pénziigyi forecasting, dinamikus srazas

Egészségligyi diagnosztika és kockdzatbecslés

b & =

«

Fobb Elonyok

Gyorsabb, adatvezérelt déntéshozatal

Proaktiv beavatkozads és szolgaltats (SLA)
Javitds

Koltségcsokkentés és magasabb mikodési
hatékonysag

Személyre szabott (gyféléimény és ajanlatok

Skdldzhatbésag és folyamatos gépi tanulds

P



Blog, Linkedin, videdszknpt

I rendkovetes Ml-alapl nasztasok

Van-e olyan oktatoi, Hasznaljuk-e Al-t az
munkatarsi helyzet, amikor akadémiai markaépitésre,
nem illik Al-t hasznalni? kapcsolatépitésre?

Megjelenhet-e a filter bubble Mennyire j6 Al altal irt
effektus az emlitett Al valaszokat kuldeni
felhasznalasok soran? emailben?

Lanva Al zamma, LClauds

Claude, lasper, Lumans

Elicit Alarts

Hogyan konzultaljuk a
hallgatokat az Al mellett?

Mit ertékelhetlink igazabdl a
hallgatéi munkaként?




Koszonom a

figyelmet! pa—
tamas@ivanyiphd.com -

ivanyiphd.com

CREDITS: This presentation template was created by Slidesgo, and
includes icons by Flaticon, and infographics & images by Freepik
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